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บทคัดย่อ  
 จากข่าวที่รายงานและสถิติเกี่ยวกับการบุกรุกเข้าบ้านของงูเป็นจ านวนมาก เพื่อหาพื้นที่สงบ
และอบอุ่นของงู ซึ่งเป็นการบุกรุกเข้าไปยังที่พักอาศัยของคน อาจท าให้เกิดอันตรายต่อผู้พักอาศัยใน
บ้านนั้น ๆ งานวิจัยนี้จึงได้น าเสนอระบบตรวจจับงูที่จะช่วยเตือน เมื่อมีงูบุกรุกเข้าในที่พักอาศัยได้
อย่างทันท่วงที โดยใช้ภาพของงูจากกล้องวงจรปิด ที่ในปัจจุบันมีราคาถูกและใช้กันอย่างแพร่หลาย 
เชื่อมเข้ากับระบบการตรวจจับภาพของงูด้วยการใช้วิธีการ YOLO (You Only Look Once) เพ่ือ
วิเคราะห์การบุกรุกของงูเกิดขึ้น โดย YOLO เป็นเทคนิคในการรู้จ าวัตถุได้อย่างรวดเร็วและแม่นย า ซึ่ง
เหมาะสมน ามาใช้ในงานวิจัยนี ้ โดยผลการทดลองแสดงประสิทธิภาพในการรู ้จ  าภาพงู  ทั ้งใน
สถานการณท์ีข่้อมูลเป็นภาพจากอินเทอร์เน็ตรวมถึงภาพจากกล้องมือถือ และแบบจ าลองสถานการณ์
จริงจากภาพของกล้องวงจรปิด ให้ค่าความถูกต้องเฉลี่ยมากกว่า 80 เปอร์เซ็นต์ ซึ ่งช่วยให้ระบบ
ตรวจจับงูที่พัฒนาสามารถท างานได้อย่างมีประสิทธิภาพ 
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ABSTRACT  
 From news and the high rate of home invasion of snakes, the snake must find 
some warm and peaceful place to live. On the other hand, the invasion may make a 
danger to the dweller. This research presents a snake image detection system that can 
suddenly alert the dweller while the snake is invading the home. The way to detect 
the snake from the image, YOLO (You Only Look Once) uses to analyze the image to 
find the invasion. That has fast and high accuracy in object detection. The experiment 
has 2 situations for detection that are 1) an image from the internet and camera and 
2) an image from snake invasion stimulation. The result shows that the system has 
more accuracy than 80 percent in both situations for the home invasion of snake 
detection. That support the snake image detection system can work with effectiveness. 
 
Keywords: Snake detection, Deep learning, YOLO, Convolution, Image detection.  
 
1. บทน า   
 จากการรวบรวมข้อมูลข่าวเกี่ยวกับงูบุกรุกเข้าบ้านจากเกือบทุกส านักข่าว ได้มีข่าวจ านวน
มากแทบจะเรียกได้ว่าเป็นข่าวรายวันก็ว่าได้ ซึ่งสามารถค้นหาข้อมูลข่าวเกี่ยวกับงูได้จากแถบป้ายบอก
ข้อมูล (Tag) ที่ชื่อว่า “งูเข้าบ้าน” [1-4] ซึ่งเป็น Tag ที่รวบรวมข่าวเกี่ยวกับการบุกรุกเข้าบ้านของงู ที่
เป็นตัวบ่งชี้การเกิดเหตุการณ์นี้ได้เป็นอย่างดี ดังมีการรายงานจากส านักข่าวไทยพีบีเอส [5] ในปี 
2562 ได้รายงานเกี่ยวกับสถิติการรับแจ้งผ่าน 1669 ส านักป้องกันและบรรเทาสาธารณภัย ประชาชน
ขอให้เจ้าหน้าที่ช่วยจับสัตว์เลื้อยคลานมีพิษ ในช่วง 4-5 ปี มานี้ โดยเฉพาะในเขตกรุงเทพมหานคร ซึ่ง
ส่วนใหญ่มักเกิดในที่ที่หลายคนคิดว่าปลอดภัยที่สุดอย่างในบ้าน ปีละไม่ต ่ากว่า 20,000 ตัว หรือเฉลี่ย
วันละ 100-140 ตัว และพบว่าสัตว์เลื้อยคลานมีพิษเพิ่มมากขึ้น มีประชาชนถูกสัตว์เลื้อยคลานมีพิษ
กัดในไทย สูงเฉลี่ยถึงปีละ 6,155 คน ส่วนใหญ่จะถูกกัดในช่วงฤดูฝนต่อเนื่องถึงฤดูหนาว เนื่องจากงู
เขา้มาหาอาหารหรือหาที่พักเพ่ือรับความอบอุ่น และปัจจุบันปัญหาเรื่องสัตว์เลื้อยคลานมีพิษเข้าที่พัก
อาศัยเป็นจ านวนมาก บางรายอาจท าให้เกิดอันตรายถึงชีวิต หรือบาดเจ็บสาหัส ซึ่งเป็นอันตรายอย่าง
มากต่อผู้พักอาศัย 
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 จากเหตุการณ์ที่ได้กล่าวมานั้น การแก้ปัญหานี้สามารถแก้ได้ด้วยการตรวจจับงู ก่อนที่งูจะ
เข้าถึงในบ้านหรือรู้ว่างูก าลังบุกรุกเข้าในที่พักอาศัย ซึ่งท าให้ผู้อาศัยมีความปลอดภัยมากขึ้นจากการรู้
การเข้ามาของงูได้อย่างทันท่วงที และสามารถติดต่อส านักป้องกันและบรรเทาสาธารณภัยหรือ
หน่วยงานอื่น ๆ เพื่อมาน างูออกจากบ้าน การตรวจจับงูจากภาพหรือวีดีโอเป็นทางแก้ทางหนึ่งที่
สามารถพัฒนาได้ง่ายและประหยัด เนื่องจากใน ปัจจุบันมีการติดกล้องวงจรปิด (Close Circuit 
Television ค าย่อ CCTV) [6-7] กันอย่างแพร่หลาย ซึ่งสามารถน าภาพจากกล้องวงจรปิดนั้นน าไป
ผ่านการรู้จ าภาพ (Image recognition) เพ่ือท าการตรวจจับภาพงูและพัฒนาเป็นระบบการตรวจจับงู
ต่อไป [8] 
 Joseph Redmon [9] ได้น าเสนอ วิธีการ YOLO (You Only Look Once) ที่สามารถรู้จ า
ภาพวัตถุได้เร็วและแม่นย า โดยพื้นฐานของ YOLO มีการท างานด้วยการเรียนรู ้เชิงลึก (Deep 
learning) [10] ที่ชื่อว่าโครงข่ายประสาทแบบคอนโวลูชัน (Convolutional Neural Network, ค าว่า
ย่อ CNN) [11] ซึ่งมีการน าภาพที่ได้มาเรียนรู้และย่อยคุณลักษณะของภาพจนได้คุณลักษณะที่สามารถ
แยกภาพวัตถุนั้น ๆ ได้อย่างเอียด และใช้การเรียนรู้เพียงการท างานรอบเดียว และผลลัพธ์ที่ได้จะมี
การแสดงกรอบครอบวัตถุท่ีสามารถจับวัตถุได้พร้อมทั้งบอกความน่าจะเป็นของการตรวจจับ ด้วยการ
ท างานนี้ที่ท าให้ YOLO มีความเร็วและให้ความความถูกต้องในจ าแนกภาพได้เป็นอย่างดี และในปี 
2018 มีการน าเสนอ YOLOv3 [12-13] ที่สามารถจับวัตถุได้แม่นย ามากขึ้นจากการปรับแต่งในชั้นน า
ออก 
 ในงานวิจัยนี้ได้น าเสนอระบบตรวจจับงูด้วยวิธีการ YOLO เพื่อช่วยเตือนให้ผู้อาศัยได้รู ้ถึง
ภัยอันตรายในการบุกรุกของงูซึ ่งอาจท าอันตรายต่อผู้อาศัยได้ โดยในการวิจัยได้ท าการทดลอง
ตรวจจับภาพงูที่มีอยู่ในประเทศไทยที่อยู่บนอินเทอร์เน็ตเพื่อวัดค่าความถูกต้องของระบบในกรณี งูมี
พันธุ์ที่แตกต่าง และทดลองตรวจจับภาพงูในสถานการณ์จ าลองการบุกรุกของงูโดยใช้ภาพจากวีดีโอ 
เพ่ือวัดค่าความถูกต้องในกรณีจริง ว่าระบบสามารถท างานได้อย่างมีประสิทธิภาพหรือไม่ 
 
2. ทฤษฎีและงานวิจัยท่ีเกี่ยวข้อง  
2.1 ลักษณะของงูท่ีมักบุกรุกเข้าบ้านในประเทศไทย 
 จากการสืบค้นใน Tag ที่มีชื่อว่า “งูเข้าบ้าน” จากหลายส านักข่าว งูที่มักบุกรุกเข้าบ้าน 5 
อันดับแรก ได้แก่ งูเหลือม งูเห่า งูจงอาง งูเขียวพระอินทร์ และงูทางมะพร้าว [5] ซึ่งมีลักษณะ ดังนี้ 

1) งูเหลือม [14] เป็นงูขนาดใหญ่ไม่มีพิษ มีความยาวที ่สุดของโลก ลักษณะภายนอกมี

ลวดลายบนตัวงูคล้ายร่างแห เป็นวง ๆ มีหลายสีตั้งแต่ สีด า สีเหลือง สีน ้าตาล และตัววงในลายส่วน
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ใหญ่เป็นสีเหลืองปนสีน ้าตาล ที่บริเวณส่วนหัวมีเส้นสีด าขนาดเล็กเรียวยาว เรียกว่า “ศรด า” จนเกือบ

ถึงปลายปาก เลื้อยค่อนข้างช้าเนื่องจากมีขนาดตัวที่ใหญ่  

2) งูเห่า [15] เป็นงูพิษขนาดกลาง มีสีหลากหลาย เช่น ด า น ้าตาล เขียวอมเทา เหลืองหม่น 

รวมทั้งสีขาวปลอดทั้งล าตัว เป็นต้น เมื่อเข้าโหมดต่อสู้หรือต้องการขู่ให้คู่ต่อสู้กลัว จะแผ่ “แม่เบี้ย” 

หรือแผ่นหนังที่อยู่บริเวณคอ งูเห่าเป็นงูที่มีนิสัยดุร้ายมาก 

3) งูจงอาง [16] เป็นงูพิษขนาดใหญ่ที่สุดในโลก มีหลากลายสี โดยทั่วไปจะมีสีด าและเขียว

อมเทา และสีน ้าตาล และอาจพบได้ยากในสีเขียวอ่อนเกือบขาว ท้องมีสีเหลืองจนเกือบขาว มีสีแดง

เกือบส้มที่บริเวณใต้คอ สามารถแผ่แม่เบี้ยได้เช่นเดียวกับงูเห่า ล าตัวเรียวยาว และว่ายน ้าเก่ง 

4) งูเขียวพระอินทร์ [17] เป็นงูไม่มีพิษขนาดเล็ก มีเกล็ดสีเขียวแกมเหลืองลายด า มีล าตัว

เรียวยาว ปราดเปรียว สามารถเลื้อยไต่ไปบนกิ่งไม้ได้อย่างคล่องแคล่ว 

5) งูทางมะพร้าว [18] เป็นงูไม่มีพิษขนาดกลาง มีสีสันสวยงาม ล าตัวมีสีน ้าตาลอมเหลือง

หรือสีน ้าตาลอมเทา มีลายสีด า 4 เส้นพาดพาดยาวจากส่วนคอแล้วค่อย ๆ จางไปทางกึ่งกลางล าตัว 

ส่วนหัวมีสีน ้าตาลแดง มีเส้นสีด า 3 เส้นพาดแผ่เป็นรัศมีออกจากมุมตาด้านหลัง มีนิสัยดุร้าย เมื่อโดน

รบกวนจะพองตัวและอ้าปาก พับตัวเข้าเพ่ือเตรียมฉกสิ่งที่มารบกวน 

2.2 วิธีการ YOLO 
 วิธีการ YOLO (You Only Look Once) [9] เป็นการรู้จ าภาพวัตถุท่ีอย่างรวดเร็ว จากการส่ง
ภาพวัตถุเข้าไปในวิธีการเรียนรู้เพียงครั้งเดียว โดยใช้หลักการเรียนรู้เชิงลึกอย่างโครงข่ายประสาท
แบบคอนโวลูชัน (CNN) ที่ช่วยท าให้ YOLO มีความแม่นย าในเกณฑ์ที่ดีมาก ซึ่งจะเห็นได้ว่า YOLO 
ได้รับความนิยมในงานการมองเห็นของเครื่อง (Computer vision) เป็นอย่างมาก จากข้อดีทั้ง 2 ข้อที่
ได้กล่าวมา นอกจากนี้ YOLO ยังมีการพัฒนาอย่างต่อเนื่องหลากหลายเวอร์ชั่น เช่น YOLOv2 มีการ
พัฒนาให้มีความเร็วในการประมวลผลมากกว่าเดิม และ YOLOv3 ที่เพ่ิมความถูกต้องในการตรวจจับ
ภาพวัตถุมากขึ้น แต่มีความเร็วที่ช้ากว่า YOLOv2 [12-13] ดังนั้นการเลือกใช้ YOLO ในแต่ละเวอร์
ชั่นจึงต้องเลือกความเหมาะสมจากข้อดีและข้อเสียในแต่ละเวอร์ชั่น 
 ในบทความนี้ได้เลือกใช้ YOLOv3 ที่ให้ความแม่นย าเพื่อตรวจจับงู เนื่องจากมีหลากหลาย
สถานการณ ์ไม่ว่าจะเป็นความสว่าง ในเวลากลางวันและกลางคืน เป็นต้น โดยขั้นตอนการท างานของ 
YOLO หลังจากมีการก าหนดต าแหน่งของค าตอบและก าหนดค่าค าตอบแล้วรูปจะถูกส่งเข้าสู่วิธีการ 
YOLO มีดังต่อไปนี้ 

https://th.wikipedia.org/wiki/%E0%B8%AA%E0%B8%B5%E0%B8%94%E0%B8%B3
https://th.wikipedia.org/wiki/%E0%B9%82%E0%B8%A5%E0%B8%81
https://th.wikipedia.org/w/index.php?title=%E0%B9%81%E0%B8%A1%E0%B9%88%E0%B9%80%E0%B8%9A%E0%B8%B5%E0%B9%89%E0%B8%A2&action=edit&redlink=1
https://th.wikipedia.org/wiki/%E0%B8%87%E0%B8%B9%E0%B9%80%E0%B8%AB%E0%B9%88%E0%B8%B2
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1. รูปภาพจะถูกแบ่งเป็นส่วนๆ เป็นเหมือนสี่เหลี่ยมจั ตุรัสเท่า ๆ กันหรือที่เรียกว่า กริด 

(Grid)  

2. จะท าการตรวจจับวัตถุ โดยใช้โครงข่ายประสาทแบบคอนโวลูชัน และเลื่อนกริดที่แบ่งไว้

ไปเรื่อย ๆ (Sliding window) จนครบทั้งภาพ เพื่อหาความน่าเป็นที่ในแต่ละส่วนของภาพตรวจจับ

ภาพเจออะไรบ้าง และมีค่าความน่าจะเป็นเท่าไหร่ 

3. ท าการ Intersection over Union (IoU) เพื่อหาอัตราส่วนของพื้นที่ทับซ้อนจากการ

ตรวจจับจากการเลื่อนกริดไปเรื่อย ๆ ในข้อที่ 2 เพื่อท าการระบุขอบเขตของวัตถุที่ดีที่สุด หากมีค่า 

IoU ที่น้อยจะถูกตัดออกไปตามค่า threshold ที่ก าหนด ซึ่งเมื่อผ่านขั้นตอนนี้แล้วจะเหลือกรอบที่

น่าจะล้อมถูกวัตถุท่ีต้องการหลาย ๆ กรอบ 

4. และหากภาพมีวัตถุมากกว่าหนึ่งอย่าง YOLO จะใช้กระบวนการ Anchor box เพื่อวาด

กรอบมาล้อมวัตถุนั ้น และจะเข้าสู่ กระบวนการ Non-max Suppression ที่จะลดจ านวนกรอบที่

ล้อมวัตถุเดียวกันและอยู่ในพื้นที่เดียวกันที่มี โดยวัดจากค่าความน่าจะเป็น และใช้ค่า Threshold ที่

ก าหนดไว้เป็นตัวตัดออก 

5. จะได้กรอบล้อมรอบและค่าความน่าจะเป็นของวัตถุนั้นแสดงอยู่บนรูปภาพ 

2.3 ระบบตรวจจับงูด้วยวิธีการ YOLO 
 ระบบตรวจจับงูด้วยวิธีการ YOLO เป็นระบบที่ช่วยตรวจสอบการเคลื่อนไหวของงูจากกล้อง
วงจรปิด ซึ่งหากมีการพบเจองูอยู่ในภาพของกล้องวงจรปิดระบบจะท าการเตือนไปยังมือถือของผู้
อาศัย โดยระบบมีกระบวนการท างานดังภาพที่ 1  
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รูปที่ 1 ผังงานของระบบตรวจจบัง ู

 
 จากภาพ การท างานจะเริ่มจากกล้องวงจรปิดที่ท าหน้าที่น าภาพส่งไปยังเครื่องคอมพิวเตอร์
เพื่อตรวจสอบว่ามีวัตถุหรือไม่ ซึ่งหากมีจะน าภาพนั้นมาตรวจสอบซ ้าเพื่อระบุว่าเป็นภาพงูหรือไม่อีก
ครั้งหนึ่ง และหากมีการตรวจสอบว่าเจองู ระบบจะท าการแจ้งเตือนไปยังผู้อาศัยผ่านระบบมือถือ และ
จะท าการท าซ ้าอย่างนี้ไปเรื่อย ๆ เปรียบได้เหมือนระบบนี้เป็นยามตรวจดูงูนั้นเอง 
 
3. วิธีด าเนินการวิจัย  
 ในส่วนนี้จะเป็นการอภิปรายการด าเนินการวิจัย โดยการทดลองจะแบ่งออกเป็น 2 การ
ทดลอง ซึ่งมีรายละเอียดการทดลองมีดังต่อไปนี้ 
 การทดลองที่ 1 การจ าแนกกลุ่มภาพงูทั่วไป มีขั้นตอนการด าเนินการดังนี้ 
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1. รวบรวมชุดข้อมูลภาพงูเพื่อใช้เป็นข้อมูลในการฝึกสอน ชุดข้อมูลที่ใช้มีจ านวน
รวมทั้งหมด 1,000 ภาพ ด้วยกัน โดยแบ่งออกเป็น ภาพงูที่มีอยู่ในประเทศไทยที่บุกรุกบ้านบ่อย ๆ  5 
ชนิด ได้แก่ งูเหลือม งูเห่า งูจงอาง งูเขียวพระอินทร์ และงูทางมะพร้าว ที่ได้มาจากอินเทอร์เน็ต 600 
ภาพ และภาพงูที่ได้มาจากการถ่ายงูปลอมในท่าต่างๆ ด้วยกล้องมือถือ 400 ภาพ ดังตัวอย่าง 

 

 
รูปที่ 2 ตัวอย่างภาพงูที่ใช้ในการทดลองที่ 1 

ที่มา: www.wikipedia.com (2564) 
 
2. น าภาพมาก าหนดป้าย (Label) หรือค าตอบในบริเวณค าตอบด้วยโปรแกรม 

Labellmg  
3. น าภาพมาย่อขนาดให้มีขนาดเท่ากับ 100x100 พิกเซล ด้วยการเขียนโปรแกรม 

Jupyter ด้วยภาษา Python 
4. แบ่งกลุ ่มข้อมูล โดยใช้หลักการ K-fold cross validation [19] โดยให้ค่า K 

เท่ากับ 10 หรือแบ่งออกเป็น 10 ชุดการฝึกฝนและทดสอบ 
5. เพ่ิมภาพพ้ืนที่ต่าง ๆ ที่งูอาศัยอยู่ โดยที่ไม่มีงูอยู่ในภาพ จ านวน 100 ภาพ ลงไป

ในการทดสอบในแต่ละชุด เพื่อใช้เป็นค าตอบ การตรวจไม่พบงู 
6. น าข้อมูลทั้ง 10 ชุดการฝึกฝนและทดสอบ ไปฝึกฝนข้อมูลและทดสอบกับโมเดล

ของ YOLO ซ่ึงวิธีการ YOLO ที่ใช้ในการทดลองเป็นเวอร์ชั่น YOLOv3 

http://www.wikipedia.com/
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7. เก ็บผลการทดลอง โดยค ่าท ี ่ เก ็บจะม ีค ่า TP (True Positive) FP (False 
Positive) FN (False Negative) และ TN (True Positive) เพื่อค านวณค่าความถูกต้อง (Accuracy) 
ค่าความเที่ยง (Precision) ความไว (Recall) และ F-score [20] ใช้ในการวัดประสิทธิภาพของระบบ
ต่อไป  
 การทดลองที่ 2 การจ าแนกกลุ ่มภาพงูด้วยภาพจ าลองสถานการณ์การบุกรุกของงู  มี
ขั้นตอนการด าเนินการดังนี้ 

1. อัดวีดีโอการบุกรุกของงู โดยใช้งูปลอมในการจ าลองสถานการณ์การเลื้อยเข้าท่ี
พักอาศัยในมุมที่แตกต่างกัน 

2. น าวีดีโอที่ได้น ามาตัดเป็นภาพตามเวลาของวีดีโอจ านวน 100 ภาพ 
3. น าภาพมาก าหนดป้าย (Label) หรือค าตอบในบริเวณค าตอบด้วยโปรแกรม 

Labellmg 
4. น าภาพมาย่อขนาดให้มีขนาดเท่ากับ 100x100 พิกเซล ด้วยการเขียนโปรแกรม 

Jupyter ด้วยภาษา Python 
5. แบ่งข้อมูลการฝึกฝนและทดสอบ โดยข้อมูลฝึกฝนคือข้อมูลภาพงู จ านวน 1,000 

ภาพในการทดลองที่ 1 และข้อมูลทดสอบคือ ข้อมูลภาพจ าลองการบุกรุกของงูจ านวน 100 ภาพ และ
น าข้อมูลมาทดสอบกับวิธีการ YOLO 

6. เก็บผลการทดลอง 2 ค่าด้วยกันคือ ค่าความถูกต้องของแต่ละภาพที่ทดสอบ และ
ค่าความถูกต้องโดยรวม 
 

4. ผลการวิจัยและอธิปรายผล  
 การทดลองได้แบ่งออกเป็น 2 ส่วน ด้วยกัน ซึ่งมีผลการผลการทดลองดังต่อไปนี้ 
 การทดลองที่ 1 การจ าแนกกลุ่มภาพงูท่ัวไป  
 เป็นการทดลองโดยน าภาพงูที่มีอยู่ในประเทศไทยตามอินเทอร์เน็ตและภาพงูปลอมที่มีการ
เคลื่อนที่ในรูปแบบต่าง ๆ น าไปทดสอบกับวิธีการ YOLO เพ่ือวัดประสิทธิภาพในเบื้องต้น 
 ตารางที่ 1 แสดงค่าประสิทธิผลของวิธีการ YOLO ในแต่ละชุดข้อมูลที่ถูกแบ่งด้วยวิธี K-
fold cross validation โดยตามแนวแถวของตารางแสดงจ านวนรอบของ K คือจ านวน 10 รอบ และ
ตามแนวคอลัมน์ของตารางแสดงค่าความถูกต้อง ค่าความเท่ียง ค่าความไว และ F1 score  
 ในสองแถวสุดท้ายของตารางแสดงค่าเฉลี่ยของค่าความถูกต้องทั้ง 10 รอบ และค่าเบี่ยงเบน
มาตรฐาน ตามล าดับ 
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ตารางท่ี 1 ค่าประสิทธิผลของวิธีการ YOLO ในการทดลองที่ 1 

จ านวนรอบ ค่าความถูกต้อง ค่าความเที่ยง ค่าความไว F1 score 
1 0.784 0.934 0.785 0.853 

2 0.780 0.864 0.860 0.862 
3 0.806 0.889 0.865 0.877 

4 0.806 0.901 0.850 0.875 

5 0.808 0.902 0.852 0.876 
6 0.816 0.909 0.855 0.881 

7 0.816 0.909 0.855 0.881 

8 0.818 0.907 0.860 0.883 
9 0.822 0.912 0.860 0.885 

10 0.816 0.913 0.850 0.880 

ค่าเฉลี่ย 0.807 0.904 0.849 0.875 
ค่าเบี่ยงเบน
มาตรฐาน 

0.014 0.017 0.022 0.010 

 
 จากตารางที่ 1 ตารางแสดงค่าประสิทธิผลของวิธีการ YOLO มีค่าเฉลี่ยความถูกต้องและ 
F1 score มากกว่า 0.8 หรือ 80 เปอร์เซ็นต์ ซึ ่งโดยปกติอยู ่ในเกณฑ์ดีมาก และมีค่าเบี ่ยงเบน
มาตรฐานที่น้อย ซึ่งหากมีค่าน้อยบ่งบอกถึงการมีความเสถียรของค่าค าตอบต่อการเปลี่ยนแปลงของ
ข้อมูลภาพได้ จากผลการทดลองเป็นการแสดงให้เห็นว่าระบบตรวจจับงูสามารถตรวจสอบภาพงูได้
อย่างแม่นย าและมีเสถียรภาพของค าตอบ นอกจากนี้ในส่วนของค่าความเที่ยงและค่าความไว ที่มีค่า
มากกว่า 0.84 แสดงให้เห็นถึงความไม่หวั่นไหวของค าตอบที่ดี 
 
 การทดลองที่ 2 การจ าแนกกลุ่มภาพงูด้วยภาพจ าลองสถานการณ์การบุกรุกของงู  
 เป็นการทดลองโดยน าภาพจ าลองสถานการณ์การบุกรุกที ่อยู่อาศัยของงูมาทดลองกับ
วิธีการ YOLO ที่ถูกฝึกฝนด้วยข้อมูลภาพ 1 ,000 ภาพ ในการทดลองที ่ 1 และน ามาทดสอบกับ
ข้อมูลภาพที่น ามาจากวีดีโอจากการถ่ายวีดีโองูปลอมในการเคลื่อนที่ในทิศทางต่าง ๆ เพื่อจ าลอง
สถานการณ์บุกรุกของงูจริง ๆ ในห้องที่มีพ้ืนสีขาวและผนังสีขาว จ านวน 100 ภาพ ผลการทดลองถูก
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แสดงด้วย ตารางที่ 2 แสดงค่าประสิทธิผลของวิธีการ YOLO ในการตรวจจับภาพจ าลองการบุกรุก
ของง ู
 
ตารางท่ี 2 ค่าประสิทธิผลของวิธีการ YOLO ในการทดลองที่ 2 

ค่าความถูกต้อง อัตราตรวจจับเฉลี่ย ค่าเบี่ยงเบนมาตรฐาน 

0.890 0.648 0.04 
 
 ตารางที่ 2 แสดงค่าความถูกต้องของการจับภาพสถานการณ์จ าลองการบุกรุกของงู 100 
ภาพ จากการจับภาพจากการอัดวีดีโอ ค่าความถูกต้องอยู่ที่ 0.890 หรือ 89 เปอร์เซ็นต์ และใน 89 
เปอร์เซ็นต์นี้ มีอัตราตรวจจับภาพเฉลี่ยที่วิธีการ YOLO สามารถตรวจสอบภาพได้ว่าในภาพเป็นงูที่ 
0.648 หรือ 64.8 เปอฺร์เซ็นต์ และมีค่าเบี่ยงเบนมาตรฐานของอัตราตรวจจับภาพ 0.04 
 จากค่าความถูกต้อง 89 เปอร์เซ็นต์ ยังเหลืออีก 11 เปอร์เซ็นต์ที่ไม่สามารถตรวจจับงูได้ 
ผู ้วิจัยจึงได้ท าการวิเคราะห์ภาพรูปแบบไหนที่ตรวจจับได้หรือไม่ได้ โดยการดูรูปแบบรูปภาพที่
ตรวจจับได้และไม่ได้ ซึ่งผู้วิจัยได้วิเคราะห์มาแล้วและได้ตัวอย่างมาด้วยกัน 4 ภาพ ดังนี้ 
 
ตารางท่ี 3 แสดงตัวอย่างภาพที่ระบบสามารถตรวจจับงูได้และไม่ได้ 

ภาพที่ระบบสามารถตรวจจับการบุกรุกได้ ภาพที่ระบบสามารถตรวจจับการบุกรุกไม่ได้ 
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 จากตารางที่ 3 จะเห็นได้ว่ามี 2 กรณีที่น่าสนใจ กรณีที่ 1 ไม่เห็นงูทั ้งตัว ภาพที่ระบบ
สามารถตรวจสอบได้ในกรณีนี้ ภาพที่ได้จะต้องเห็นลักษณะตัวงูพอสมควร อ้างอิงจากภาพซ้ายบนชอง
ตารางจึงจะตรวจจับได้ และหากตัวงูแสดงน้อยจนเกินไปจะจับไม่ได้ดังภาพขวาบนของตาราง และใน
กรณีที่ 2 เห็นภาพงูทั้งตัว ระบบจะสามารถตรวจสอบได้ในกรณีนี้ ภาพที่ได้จะต้องเห็ นงูในขนาดที่
เหมาะสม อ้างอิงจากภาพซ้ายล่างของตาราง และจะตรวจจับได้ยากในกรณีท่ีภาพของงูมีขนาดเล็กจน
ระบบไม่แน่ใจว่าใช่งูหรือไม่ดังภาพขวาล่างของตาราง 
 จากผลการทดลองทั้ง 2 การทดลอง มีประเด็นที่น่าสนใจด้วยกันดังนี้ 

1) วิธีการ YOLO สามารถช่วยให้ระบบตรวจจับการบุกรุกบ้านของงูได้เป็นอย่างดี จะเห็นได้
จากผลการทดลองในทั้ง 2 การทดลอง โดยการทดลองที่ 1 ที่มีการใช้ภาพหลากหลายรูปแบบที่ได้มา
จากอินเทอร์เน็ต ภาพเหล่านั้นจะให้ข้อมูลคุณลักษณะของงูชนิดต่าง ๆ แก่ระบบและรูปแบบการ
เคลื่อนที่ของงูในรูปแบบต่าง ๆ ที่ได้จากการถ่ายภาพการเคลื่อนที่งูปลอมจากกล้องมือถือ ซึ่งจะท าให้
ระบบได้รู้ถึงการเคลื่อนที่ของงูมีลักษณะเป็นอย่างไร และในการทดลองที่ 2 เป็นการเพ่ิมความท้าทาย
โดยใช้ภาพฝึกฝนทั่ว ๆ ไป และน ามาใช้กับภาพจ าลองสถานการณ์การบุกรุก ซึ่งเป็นภาพที่มีรูปแบบที่
แตกต่างกันอย่างสิ้นเชิง แต่กลับให้ค่าความถูกต้องที่ดี จะเห็นได้ว่าโดยภาพรวมทั้ง 2 การทดลองให้
ค่าความถูกต้องมากกว่า 80 เปอร์เซ็นต์ 

2) จากผลการทดลองที่วิธีการ YOLO ให้ความถูกต้องในการตรวจจับภาพงูที่มีมากกว่า 80 
เปอร์เซ็นต์ ซึ่งส่งผลให้การเตือนของระบบตรวจจับงู นั้นมีประสิทธิภาพที่ดีตามไปด้วย 

3) ได้เห็นความส าคัญของข้อมูล ในการทดลองที่ 2 ตารางที่ 3 จะได้เห็นว่ายังมีบางกรณีที่
ระบบไม่สามารถตรวจจับงูได้ ซึ่งเกิดจากข้อมูลที่ถูกฝึกฝนให้แก่ระบบมีไม่ครอบคลุม เช่น ในกรณีงูมี
ขนาดที่เล็กมาก ๆ และเห็นตัวของงูไม่ครบทั้งตัว เป็นต้น 

 
5. สรุปผลการวิจัย  
 งานวิจัยนี้ได้พัฒนาระบบการตรวจจับงูในกรณีงูบุกรุกเข้าที่พักอาศัย โดยการใช้วิธีการ 
YOLO ซึ่งเป็นการเรียนรู้เชิงลึกเพื่อการตรวจจับวัตถุในภาพโดยเฉพาะ จากผลการทดลอง ระบบที่ได้
พัฒนาขึ ้นสามารถตรวจจับภาพของงูในกรณีเป็นรูปภาพงูจากอินเทอร์เน็ต รวมถึงน าไปใช้ใน
สถานการณ์จริง ให้ค่าความถูกต้องมากกว่า 80 เปอร์เซ็นต์ ซึ่งแสดงให้เห็นถึงประสิทธิภาพของระบบ
การตรวจจับงูได้เป็นอย่างด ี
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